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Оценка качества выполнялась с помощью стандартных метрик: точность, полнота и F-мера. 
Программные средства для постановки данных экспериментов написаны на языке программиро-
вания Python и используют библиотеки Scikit-Learn 1.2.2 и Keras 2.12.0. 

Результаты экспериментов показывают, что наиболее хорошо от других жанров отделяются ре-
кламные тексты, что подтверждает результаты кластеризации. В среднем тексты верифицируются 
с F-мерой 94.7 %, выше среднего верифицируются Хабр-блоги, научные статьи, рекламные и но-
востные тексты, а также отзывы. Наиболее низко, но тем не менее с достаточно хорошим значени-
ем F-меры 90 % верифицируются посты ВК и комментарии в соцсетях. Скорее всего такое каче-
ство связано с тем, что эти тексты наиболее разнообразны по авторскому стилю. Для остальных 
жанров, кроме отзывов, имеются профессиональные правила касательно стилистики: научные, 
научно-популярные, журналистские или маркетинговые. Отзывы собраны с общего сайта и по-
священы одной тематике — фильмам — и для них в русском языке также имеются общепринятые 
правила написания, что и обуславливает высокое качество верификации — 97.1 %. 

Таким образом, исследование показывает, что лингвистические характеристики позволяют ве-
рифицировать жанры русскоязычных Интернет-текстов с высоким качеством. Направлением для 
будущих исследований может быть верификация и классификация жанровых текстов при помощи 
других моделей, например, нейросетевых. 

Работа поддержана стипендией Президента Российской Федерации для молодых ученых и ас-
пирантов, осуществляющих перспективные научные исследования и разработки по приоритетным 
направлениям модернизации российской экономики: № СП-2109.2021.5. 
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Нормальные условия регламентируются [1] и нормируются совокупностью пределов нормаль-

ных областей влияющих величин с указанием, при необходимости, номинальных значений влия-
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ющих величин. Нормальными условиями для определения основной погрешности средства изме-
рений следует считать условия, при которых составляющая погрешности от действия совокупно-
сти влияющих величин не превышает 35% предела допускаемой основной погрешности средства 
измерений [1, п. 1.2]. Рисунок иллюстрирует увеличение основной погрешности средства измере-
ний, вызванной изменением температуры Θ  окружающей среды и атмосферного давления  в 
пределах нормальной области их значений [2].    

Рабочие условия измерений характеризуются увеличением погрешности: к основной погреш-
ности средства измерения добавляется дополнительная погрешность от действия влияющих фак-
торов. Наиболее частотными составляющими дополнительной погрешности измерения являются 
погрешность от температуры, погрешность от давления, погрешность от влажности. При этом, как 
показано в [2], для повышения точности измерений важно не столько обеспечить нормальные 
условия, сколько знать функции влияния влияющих факторов, чтобы вносить поправку в резуль-
тат с учетом уникально сложившейся совокупности влияющих факторов в конкретный момент 
выполнения измерений.  

Для моделирования рабочих условий измерений (температуры) аппаратными средствами был 
выполнен выбор температурной камеры из числа предложенных на основе технико-
экономического обоснования с применением: критерия среднего выигрыша, критерия Лапласа, 
критерия Вальда, критерия минимакса [3].  

 

 
 
Рисунок - Нормальные и рабочие условия влияющих величин температуры  и атмосферного 

давления  и допускаемое увеличение основной погрешности средства измерения от влияющих ве-
личин в пределах нормальной области их значений согласно ГОСТ 8.395-80 

 
В таблице 1 приведены технические (метрологические) характеристики предложенных для вы-

бора температурных камер КХТ – М, АТ.Т-3,375 20,150, КТХ-74-40/165. 
 
Таблица 1.  Технические (метрологические) характеристики температурных камер КХТ – М, 

АТ.Т-3,375 20,150, КТХ-74-40/165 
 

Технические  
(метрологические) характеристики 

КХТ - М АТ.Т-3,375 20,150 КТХ-74-40/165 

Внутренний полезный объем, м3 2,0592 3,375 0,074 
Мощность, кВт 20,2 20 2,8 
min температура, °С - 70 - 25 - 40 
max  температура, °С + 170 + 150 + 165 
Масса, кг 1900 1800 140 
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Требования, предъявляемые к выбираемой температурной камере, следующие:  
 внутренний полезный объем = 1,83 м3; 
 потребляемая мощность = 14,3 КВт; 
 min температура =  45 °С; 
 max температура = 161,6 °С;  
 масса = 1280 кг; 
Рассчитаем нормированные характеристики как отношение требуемого значения параметров к 

действительному  
норм . 

Полученные результаты приведены в таблице 2. 
 
Таблица 2. – Нормированные характеристики температурных камер  
 

Технические  
(метрологические) характеристики 

КХТ - М АТ.Т-3,375 20,150 КТХ-74-40/165 

Внутренний полезный объем, м3 0,888 0,542 24,729 
Мощность, кВт 0,707 0,715 5,107 
min температура, °С 0,642 1,8 1,125 
max температура, °С 0,95 1,077 0,979 
Масса, кг 0,673 0,711 9,142 

 
1 Проведем оценивание эффективности с помощью критерия среднего выигрыша. Данный кри-

терий предполагает задание вероятности состояний обстановки. Характеристики приборов явля-
ются равнозначными, тогда состояние обстановки равновероятно: 

1
5

0.2. 

0,2 ∙ 0.888 0,2 ∙ 0,707 0,2 ∙ 0,642 0,2 ∙ 0,95 0,2 ∙ 0,673 0,772; 
0,2 ∙ 0,542 0,2 ∙ 0,715 0,2 ∙ 1,8 0,2 ∙ 1,077 0,2 ∙ 0,711 0,969; 
0,2 ∙ 24,729 0,2 ∙ 5,107 0,2 ∙ 1,125 0,2 ∙ 0,979 0,2 ∙ 9,142 8,21; 

По критерию среднего выигрыша лучшими показателями качества обладает прибор №3. 
2 Оценка технико-экономической эффективности с помощью критерия Лапласа: 

0,2 ∙ 0,888 0,707 0,642 0,95 0,673 0,772; 
0,2 ∙ 0,542 0,715 1,8 1,077 0,711 0,969; 
0,2 ∙ 24,729 5,107 1,125 0,979 9,142 8,21; 

По критерию среднего выигрыша лучшими показателями качества обладает прибор №3. 
3 Оценка технико-экономической эффективности с помощью критерия осторожного наблюда-

теля (Вальда): 
0,888; 0,707; 0,642; 0,95; 0,673 0,642; 
0,542; 0,715; 1,8; 1,077; 0,711 0,542; 

24,729; 5,107; 1,125; 0,979; 9,142 0,979; 
По критерию среднего выигрыша лучшими показателями качества обладает прибор №3. 
4 Оценка технико-экономической эффективности с помощью критерия максимакса: 

0,888; 0,707; 0,642; 0,95; 0,673 0,95; 
0,542; 0,715; 1,8; 1,077; 0,711 1,8; 

24,729; 5,107; 1,125; 0,979; 9,142 24,729; 
По критерию среднего выигрыша лучшими показателями качества обладает прибор №3. 
Результаты оценивания технико-экономической эффективности выбора температурной камеры 

представлены в таблице 3. 
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Таблица 3.  Результаты оценивания технико-экономической эффективности выбора темпера-
турной камеры 

 
                             ai 

 
критерии 

a1 a2 a3 

Критерий среднего выигрыша 0,772 0,969 8,21 
Критерий Лапласа 0,772 0,969 8,21 
Критерий осторожного 
наблюдателя (Вальда) 

0,642 0,542 0,979 

Критерий максимакса 0,95 1,8 24,729 
 
Исходя из выполненных расчетов, оптимальным выбором оказалась камера тепла-холода КТХ-

74-40/165. Камера соответствует требованиям безопасности, предусмотренным для данного изде-
лия техники в Российской Федерации, и включена в Государственный реестр средств измерений 
РФ. 
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В работе рассмотрены основные подходы к интеграции нейронных сетей в мобильные прило-

жения, отмечены их достоинства и недостатки. Представлен обзор наиболее популярных 
фреймворков машинного обучения, применяемых для интеграции нейронных сетей в мобильное 
приложение. В качестве примера рассмотрены основные этапы использования TensorFlow Lite 
для классификации аудиозаписей на мобильном устройстве. 
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Сегодня мобильные устройства используются повсеместно – почти половина живущих на пла-

нете людей активно устанавливают и используют мобильные приложения. По данным одного из 
ведущих мировых порталов статистики Statista [1] активных пользователей мобильных устройств 
более трех миллиардов человек. Внедрение технологий машинного обучения в работу приложе-




